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 چکیده 
 گیری از جرایم مواد مخدر بر مبنای دانشپیش بینی و پیش» پژوهش حاضر در صدد مطالعه 

ضای مفهومی موضوع از راهبرد پژوهش کمی از است از این منظر پس از بسط ف« داده کاوی
ار نوع تحلیل ثانویه استفاده شده است بدین ترتیب که با در اختیار داشتن چک لیست یا ابز

های قضایی مجرمان موجود در اجرای پرونده از پرونده 1885ی معکوس از روی نامهپرسش
ت ی و استنباطی قرار گرفته اساحکام شهرستان شهریار گردآوری گردیده و مورد تحلیل توصیف

 میااز جر یریشگیدر پتواند در مقاله این سوال مطرح است که دانش داده کاوی از چه منظر می
اده درسد به نظر می» موثر واقع گردد؟ در پاسخ این فرضیه مطرح است که مربوط به مواد مخدر

ات و ا تمرکز نیروها و امکانکاوی از طریق پیش بینی و پیش گیری از وقوع جرایم مواد مخدر ب
وای جهت اعتبار سنجی ابزار پژوهش از اعتبار محت «در نتیجه پیشگیری از آن موثر واقع گردد

 صوری کیفی استفاده شده و همچنین جهت پایایی سنجی از ضریب پایایی بهره گرفته و مقدار
کار  های بهع الگوریتمدهد که میان انواهای تحقیق نشان میدهم برآورد شده است یافته 8آن 

وده بها ترین الگوریتم در کلاس بندی دادهگرفته شده الگوریتم جنگل تصادفی بیشترین و دقیق
است علاوه بر آن جرائم مواد مخدر بیشتر تحت تاثیر متغییر جنسیت قرار داشته است که 

  دهد کهان میگیری مقاله نشدهد. نتیجهاختلاف معنی داری را بین زنان و مردان نشان می
ند طراحی سیستم های تصمیم یار برای پش بینی و پیشگیری جرایم مربوط به مواد مخدر می توا

 به خوبی به پلیس در تصمیم گیری کمک شایانی نمایند.
 .بینی، دانش داده کاویجرایم مواد مخدر، پیشگیری، پیشواژه: کلید
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Abstract 

The issue of drug-related crimes is a critical challenge for societies 

worldwide, requiring comprehensive prevention strategies beyond 

punitive measures. In the Islamic Republic of Iran, traditional criminal 

justice approaches have proven insufficient in curbing drug-related 

offenses, necessitating the adoption of advanced predictive and 

preventive methodologies. This study explores the application of data 

mining techniques in forecasting and preventing drug-related crimes. By 

analyzing 1,885 judicial cases from Shahriar’s criminal records, this 

research assesses the effectiveness of machine learning algorithms in 

                                                      
 Corresponding Author: ali.yosef1146@yahoo.com 

How to Cite: Ghasemi, M., Youssefzadeh, A., Shadmanfar, M .R. (2025). Policy-

Making of the Islamic Republic of Iran in Preventing Drug-Related Crimes with an 

Emphasis on Data Mining, The Islamic Revolution Approach Quarterly, 18(69), 335-

368.  

Received: 06/11/2024                 Accepted: 21/12/2024 



 337                                                   1403،زمستان 69سال هجدهم، شماره                

identifying criminal patterns and enabling law enforcement agencies to 

make data-driven decisions. 

Keywords: Drug crimes, prevention, prediction, data mining 

knowledge 

Methodology and Data Collection 

This study adopts a quantitative research approach, utilizing 

secondary data analysis. A reverse questionnaire technique was 

employed to extract structured data from judicial case files. To validate 

the research instrument, qualitative content validity was applied, while 

reliability testing indicated a coefficient of 0.80, confirming the 

consistency of the dataset. A comparative analysis of seven machine 

learning models, including random forest, naïve Bayes, logistic 

regression, J48 decision trees, artificial neural networks, fuzzy-neural 

networks, and multi-stage optimization, was conducted to determine the 

most effective classification model. 

Findings and Discussion 

Among the various algorithms tested, the random forest model 

exhibited the highest classification accuracy, significantly outperforming 

other predictive models in categorizing drug-related offenses. The study 

identified gender as the most influential demographic factor in drug-

related crimes, with a statistically significant difference observed 

between male and female offenders. Furthermore, age and education 

levels played a crucial role in determining the likelihood of criminal 

involvement, with individuals aged 18-24 and those with a bachelor's 

degree representing the most prevalent offender demographic. 

The analysis of crime duration patterns for different substances 

revealed varying trends in drug use and criminal behavior. For instance, 

offenses related to cannabis were more frequently recorded, while crimes 

involving crack cocaine were among the least prevalent. Additionally, the 

study found that 51.78% of offenders had no prior record of 

amphetamine-related crimes, whereas 24.56% had committed cannabis-

related offenses within a single day before their arrest. These insights 

demonstrate the potential of data mining in uncovering hidden patterns 

and guiding law enforcement in allocating resources effectively. 

Theoretical Framework: Proactive Criminal Policy 

The study aligns with the theory of proactive criminal policy, which 

emphasizes preemptive crime prevention rather than reactive punitive 

measures. The inadequacy of deterrent policies and the ineffectiveness of 

extreme punitive measures (such as the death penalty) in reducing drug-

related crimes highlight the necessity of preemptive interventions. Data 
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mining techniques facilitate such proactive strategies by enabling 

authorities to identify high-risk individuals and regions, thereby 

optimizing the deployment of preventive measures and social 

interventions. 

Implications for Law Enforcement and Policy-Making 

The integration of data mining in criminal justice systems presents 

multiple advantages, including: 

-Enhanced Predictive Capabilities: The ability to forecast drug-related 

offenses based on historical data allows for preemptive interventions. 

-Cost-Effective Resource Allocation: Targeting high-risk areas and 

individuals reduces operational costs while maximizing law enforcement 

efficiency. 

-Improved Decision-Making: Data-driven insights enable judicial and 

law enforcement agencies to formulate evidence-based policies rather 

than relying on conventional intuition-based methods. 

-Support for Rehabilitation Strategies: By identifying offenders at risk of 

recidivism, rehabilitation programs can be tailored to specific 

demographic and behavioral patterns. 

Conclusion 

The findings indicate that machine learning models, particularly 

random forest algorithms, significantly improve the accuracy of crime 

forecasting. The study underscores the necessity of data-driven policing 

as an essential component of crime prevention strategies. Additionally, it 

advocates for a shift from punitive to restorative justice approaches, 

where rehabilitative interventions play a key role in reducing drug-related 

offenses. Future research should explore the integration of real-time data 

analytics and AI-powered surveillance systems to further enhance crime 

prediction and prevention capabilities. 
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 مقدمه  
 و تمرکز که بوده درگیر آن کنترل چگونگی و جرم معضل با که است سال چندین جوامع،       

 بوده قضایی و پلیسی سیستم ترکردن ای حرفه و افزایش تنها جرم، کنترل در آنان اصلی خط مشی

 هایسازمان به پول از بیشتری حجم اختصاص جرم، با برخورد در نیز دولت ها عملکرد. است

 ایجاد .است گردیده مقطع آن در کارکنان و بودجه سریع افزایش باعث که بوده پلیسی و قضایی

 ، شود نمی محقق جرم وقوع از پس کیفری های وهشی به توسل با تنها جامعه در آرامش و امنیت

 شرایط بردن بین از در بزه، وقوع از قبل کارهایی، راه گرفتن پیش در با دارد وظیفه دولت بلکه

 کاهش دیدگاه جرم، وقوع از پیشگیری مقوله درک برای مدل بهترین نماید شاید تلاش آن تحقق

واقع بحث سیاست پیشگیری را مطرح کرده  همین مسئله در است جامعه در جرم ارتکاب فرصت

های تنبیهی پاسخگو نبوده و عمدتا جوامع در صدد پیگیری سیاست است زیرا امروز دیگر سیاست

ترمیمی مبتنی بر سیاست پیشگیری هستند شاید متاثر از این رویکرد است که همواره بحث استفاده از 

آید ابله با جرائم مربوط به مواد مخدر به میان میکاوی در راستای مق های مختلف از جمله دادهروش

 میاز جرا یریشگیدر پتوان در از این رو این سوال مطرح است که دانش داده کاوی از چه منظری می

روش های داده توان بیان داشت که اولا؛ کارکردی مثبت ارائه دهد؟ در پاسخ میمربوط به مواد مخدر 

در پیش بینی جرایم مربوط به مواد مخدر داشته باشدزیرا از راه های  کاوی می تواند نقش بسیار مهمی

اصلی پیش بینی جرم، کشف الگوی ارتکاب جرم است که داده کاوی تا حد قابل قبولی این امکان را 

برای ما فراهم کرده است ثانیا؛ روش های داده کاوی با قابلیت های فراوانی که دارند می توانند در 

ایم و به ویژه در بحث پیش بینی و پیش گیری از جرم استفاده شوند و ثالثا؛ با توسعه حوزه تحلیل جر

فناوری اطلاعات و تشکیل پایگاه های داده و اطلاعاتی قدرتمند، داده کاوی نیز می تواند به عنوان 

ی یک ابزار مناسب، کم هزینه و البته کارآمد به سازمان های قضایی و تصمیم گیری کمک قابل توجه

نماید رابعا؛ با استفاده از روش های داده کاوی می توان الگوهای ارتکاب جرم را شناسایی، روند آن را 

 پیش بینی و از وقوع آن پیش گیری نمود. 

ترین و با توجه به اینکه یکی از مهمدهد این است آنچه ضرورت و اهمیت مقاله حاضر را نشان می

است  حلیل و کشف دانش از اطلاعات و داده های پلیس داده کاویاثربخش ترین ابزارها در رابطه با ت

های مختلف پلیس سه فعالیت مهم شناسایی، پیش بینی و پیشگیری از جرایم از این رو در رابطه با حوزه

مطرح است، که برخی از این اقدامات قبل از وقوع جرم و برخی از آنها بعد از وقوع جرم هستند. پیش 

جزء اقدامات قبل از وقوع جرم هستند درحالی که شناسایی و کشف شواهد جرم  بینی و پیش گیری
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پس از ارتکاب آن در گروه اقدامات بعد از وقوع جرم به حساب می آیند. با توجه به نو ظهور بودن 

بحث به کارگیری تکنیک های داده کاوی در زمینه تحلیل جرم و همچنین گستره وسیع تحقیقی که 

دو دانش داده کاوی و جرم شناسی حاصل می گردد، نیاز به انجام مطالعات میدانی در صورت تلفیق 

در این زمینه را ضروری می نماید. از این رو امروزه در محافل علمی، به کارگیری تکنیک های داده 

 ژه ای پیدا نموده است.کاوی با محوریت تحلیل جرم، اهمیت وی

 پیشینه تحقیق

استخراج الگوهای جرائم مواد مخدر و  »ای با عنوان ( در مقاله1401شهری احمد و همکاران)

با  رسند کهبه این نتیجه می«شناسایی افراد در معرض خطر با استفاده از تکنیک های داده کاوی

ای برای شناسایی افراد مستعد به قاچاق مواد با این الگوریتم می توان سامانه بکارگیری مدل ساخته شده

د. نتایج حاصل از پیش بینی های انجام گرفته توسط سامانه مذکور و کشف الگوهای مخدر طراحی کر

دستگاه های قضایی و مددکارهای  ،پنهان موجود در داده ها می توانند کمک شایانی به پلیس

 .اجتماعی در شناسایی افراد در معرض خطر و کاهش جرایم مرتبط با قاچاق مواد مخدر نمایند

آسیب شناسی پیشگیری کیفری از جرایم مواد مخدر »ای با عنوان( در مقاله1400عباسعلی و سالار)

رسد که سیاست پیشگیرانه کیفری مقنن به لحاظ خروج به این نتیجه می« با تاکید بر مجازات اعدام

ا گردیده است لذ اعدام و اعتدال در عمل مفید نبوده و موجب تضعیف مشروعیت مجازات تناسب از

های و توسل به جایگزین اعدام تجدیدنظر اساسی در سیاست اعمال مجازات های شدید بالاخص

 .مناسب ضروری می نماید

آسیب شناسی پیشگیری کیفری از جرایم مواد مخدر » ای با عنوان( در مقاله1400اکبری و صادقی)

ز سیاست پیشگیرانه کیفری مقنن به لحاظ خروج ا رسد کهبه این نتیجه می« با تاکید بر مجازات اعدام

ردیده است لذا اعدام گ و اعتدلا در عمل مفید نبوده و موجب تضعیف مشروعیت مجازات تناسب 

و توسل به جایگزین های اعدام  اسی در سیاست اعمال مجازات های شدید بالاخصتجدیدنظر اس

 .مناسب ضروری مینماید

پیشگیری از جرایم مواد مخدر در ایران با »ای با عنوان( در مقاله1397تقوی و موسوی احمدی)

نقش در کنار مجازات ها و رسد که گیری میبه این نتیجه« تاکید بر نقش پیشگیری چند نهادی

بازدارنده ای که اجرای کیفر در سطح جامعه دارد ، استفاده از راهکارهای غیر کیفری برای کاهش 

مواد مخدر یز مدنظر قرار گیرد که بایستی سیاست های کلی نظام در زمینه مبارزه باجرائم  وقوع

امکانات برمبنای سیاست جنایی مشارکتی و رویکردی چند نهادی در راستای بهره گیری از تمام  

 دولتی و غیر دولتی و سهیم کردن آحاد جامعه در فرآیند پیشگیری از جرم تدوین و اجرا گردد
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ای استفاده کردند. براساس سیون برای پیش بینی جرایم رایانه( از رگر2010) 1مون و همکاران

نتی میزان اینترهای ها و شبکهنتایج به دست آمده، میزان ساعات استفاده از رایانه و عضویت در گروه

 ای را افزایش داده و به عنوان متغیرهای اصلی پیش بینی کننده میزان جرایم معرفی شدندجرایم رایانه

 چارچوب نظری: سیاست کیفری پیشدستانه

گری تجاری آن از یک سو و ناکافی بودن رویکرد هشدار دهی پیرامون پیامد مواد مخدر و تنظیم

توان عواملی دانست که مداخله کیفری در این زمینه را ایی را میاز سوی دیگر وجود مخاطرات جن

و ارائه سیاست پیشگیری از آن به   مربوط به مواد مخدر میجراکند به این دلیل داده کاوی توجیه می

عنوان یکی از نهادهای مالی، و توجه به قابلیت استفاده از آن در ارتکاب جرائم به ویژه تطهیر 

فراهم ساخته است « جرم انگاری پیش دستانه»فضا را برای  ورود و اتخاذ رویکرد  درآمدهای نامشرع،

شود تا با به کار گیری بازدارندگی یا اثر پیشگیرانه کیفری به در این نوع سیاست کیفری تلاش می

واسطه استفاده از ویژگی سرکوبگری کیفری، مانع از وقوع برخی رفتارهای ساده اما خطر ناک شود 

توانند زمینه ساز ارتکاب جرم را فراهم آورند اگر چه اعمالی که در این چارچوب جرم ه می)شد(ک

شوند، ممکن است مربوط به مرحله پیشا مقدماتی و زود هنگام اقدام مجرمانه باشد و یا حتی انگاری می

ت، ضرورت ارتکاب جرم پس از ارتکاب چنین اعمالی مد نظر مرتکب نباشد، اما احتیاط در تامین امنی

های ارتکاب آن از بین پیشگیری از آسیب و پیشگیری از ارتکاب جرایم شدید اقتضا دارد که زمینه

ها، گام برود در این چارچوب، گاه سیاست گذاری جنایی، بنا بر ضرورت حمایت از برخی ارزش

روی در سیاست دارد و با استفاده از ابزار ارجاع کیفری و شمول حکمی، با پیشهایی فراتر بر می

کند به عبارت بهتر )جرم انگاری( پیش دستانه یکی از تری را اتخاذ میجنایی، وضعیت سختگیرانه

های افزایش مداخله حقوق کیفری است که استفاده از اصل حداقلی و کمینه حقوق جزا را نقض جلوه

انگاری پیش دستانه گیری جرم کند  بنابراین ماهیت جرم خیر مواد مخدر، نقش موثری در شکلمی

ای از حقوق دارد در این چارچوب، قانون گذار با اتتخاب راهبرد جرم انگاری پیش دستانه، که نمونه

کند )خلیلی پاجی و شود، اقدام به توسعه قلمرو مداخله سیاست جنایی میکیفری پسا جرم شامل می

با حوزه های مختلف جرائم سه فعالیت توان بیان داشت که در رابطه (.بنابراین می42-30: 1400شاملو، 

مهم شناسایی، پیش بینی و پیشگیری از جرایم مطرح است، که برخی از این اقدامات قبل از وقوع جرم 

و برخی از آنها بعد از وقوع جرم هستند. پیش بینی و پیش گیری جزء اقدامات قبل از وقوع جرم هستند 

ارتکاب آن در گروه اقدامات بعد از وقوع جرم به درحالی که شناسایی و کشف شواهد جرم پس از 

                                                      

1 Moon et al. 
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به طور کلی یکی از اهداف مهم سیاست پیشدستانه پیش بینی و پیش گیری از وقوع حساب می آیند. 

 جرایم مرتبط از طریق تمرکز نیروها و امکانات و در نتیجه پیشگیری از جرایم مواد مخدر است.

 مواد مخدر 

شود که سبب بی حسی و رخوت و سستی گردیده و مصرف  مواد مخدر به دارویی اطلاق می

غالب آنها موجب اعتیاد و دوام استعمال مخدرها موجب بروز نوعی جنون و اختلافات عصبی 

باید گفت مواد مخدر به کلیه مواد طبیعی و  (. با توجه به آنچه بیان شد نهایتاً 1377گردد)دهخدا، 

د، به طور کلی موادمخدر به موادی اطلاق می شود که شیمیایی گفته می شود که اعتیاد آور باشن

(. مواد مخدر به عنوان اصطلاحی 1388مصرف آن در انسان حالت غیر عادی ایجاد نماید)مرتضوی، 

در ادبیات حقوق ایران مورد استفاده قرار گرفته به تمامی موادی گفته می شود که بر  1338 که از سال

در قانونگذاری »ی و روانی به وجود می آورد. برخی معتقدند که : انسان اثر گذاشته و وابستگی جسم

، ولی به نظر می رسد قبل از این تاریخ در قوانین و «دیده می شود1388ایران عنوان مواد مخدر از سال 

ی تجدید ساخت و تنظیم توزیع ادویه مخدره مصوب نظامنامه 2مقررات قبلی از جمله در ماده 

ح به کار رفته و بعد از آن نیز در قوانین بعدی کاربرد این لفظ معمول شده این اصطلا 25/4/1313

 (.1386است)رحمدل، 

قانونگذار ایران در قوانین مختلف و متفرقه ای که در مورد مواد مخدر تصویب کرده است، آنها را 

به وسیله « درهراجع به فهرست مواد مخ تصویب نامه»با 2/5/1338احصاء کرده بود، تا اینکه در تاریخ 

هیات وزیران، کلیه مواد مخدر مورد نظر در این تصویب نامه احصاء شدند. این تصویب نامه مواد 

مخدر را به دو دسته مواد افیونی و حشیش و مانند آن و سایر ادویه مخدره تقسیم کرده و بین مواد 

م از آنکه، ساخت، مخدر صنعتی و طبیعی فرقی قائل نشده است و همچنین مواد مخدر مذکور اع

تصویب نامه راجع به »تصفیه و طبخ آنها کامل شده یا نشده باشد یکسان تلقی شده اند. با تصویب 

ملاک تشخیص مواد مخدر ممنوعه در قوانین مصوب بعدی همین تصویب نامه « فهرست مواد مخدره

ضمن  1359در مصوب قرار گرفت. از جمله در لایحه قانونی تشدید مجازات مرتکبین جرایم مواد مخ

پیش بینی شده اند  1961ارجاع به تصویب نامه مزبور، به فهرست سازمان ملل متحد، که در کنوانسیون 

« 1367مصوبه مبارزه با مواد مخدر مصوب»و سازمان بهداشت جهانی ارجاع داده شد. تبصره ماده یک 

تصویب نامه راجع به »داند که در نیز منظور از مواد مخدر مذکور در این مصوبه را، کلیه موادی می 

احصاء و توسط وزارت بهداشت، درمان و «  اصلاحات بعد و 1338فهرست مواد مخدر مصوب 

آموزش پزشکی به عنوان مواد مخدر شناخته و اعلام شده است. درباره ی مواد روان گردان نیز باید 

در خصوص این مواد به تصویب میلادی کنوانسیونی در سطح بین المللی  1971ذکر کرد که در سال 
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قانون مربوط به مواد روان »قانون خاصی تحت عنوان  1354رسید و در قانون داخلی ایران نیز در سال 

 تبصره به تصویب رسیده است که مواد مزبور غیر از مواد مخدر هستند. 2ماده و 12متشکل از « گردان

 کاوی و کاربرد آن در جرائمداده

 در ترین مرحله مهم عنوان به و است ها داده عظیم حجم از دانش استخراج معنای به کاوی داده

 می نشان را کاوی با داده مرتبط علمی های رشته 1-2جدول  است. شده معرفی دانش کشف فرایند

 شده وارد مختلفی های حوزه بینانه در پیش و توصیفی ابزارهای از اعم کاوی داده های روش. دهد

 داده کاربردی های حوزه جمله از داده است. اختصاص خود به را یقاتتحق از عظیمی حجم و

 مالی، مدیریت سنجی، اقتصاد ورزشی، مدیریتی، پزشکی، تجاری، کابردهای به توان می کاوی،

 کاوی داده در که کاربردهایی از (. یکی2006کرد)هان و کامبر،  اشاره کاوی متن و کاوی وب

 .است جرایم از پیشگیری و بینی پیش شناسایی، با مرتبط یلاست، مسا گرفته قرار توجه مورد
 رشته های علمی مرتبط با داده کاوی1جدول 

 داده کاوی

 آمار

 هوش مصنوعی

 یادگیری ماشین

 شبکه های عصبی

 شناسایی الگو

 سیستم های مبتنی بر دانش

 حصول دانش

 بازیابی اطلاعات

 محاسبات سرعت بالا

 بصری دادهبازنمایی 

 فناوری پایگاه داده

 دید کلی، یک در .است شده معرفی دانش کشف فرایند مرحله ترین مهم عنوان به کاوی داده

 :کرد تعریف ای مرحله چهار فرآیند یک عنوان به توان می را کاوی داده

 تحلیل؛ برای ها داده از مجموعه یک آوری .جمع1

 کاوی؛ داده افزاری نرم برنامه به ها داده این ارائه .2

 نتایج؛ تفسیر .3

 (.1388و حسین پور،  )کاظمی .جدید های موقعیت یا مسئله برای نتایج کارگیری به .4
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 ارتباطات گیپیچید و سو یک از پلیس اداره در جرایم با مرتبط اطلاعات و ها داده انبوه حجم

 توسط غالباً که جرم یلتحل سنتی های روش تا گردد می موجب دیگر، سوی از جرایم این میان

 زمان صرف ازمندنی اولاً شوند، می گرفته کار به جرم صحنه بازرسان و تجربه با و زبده کارآگاهان

 گیری تصمیم در سانیان عامل بالای دخالت میزان دلیل به ثانیاً و باشند زیادی بسیار انسانی هزینه و

 چنین .نباشند اآنه بین ارتباطات و جرم یک در أثیرگذار ت فاکتورهای تمام کردن لحاظ به قادر ها

 لح و کشف جهت اطلاعات فناوری بر مبتنی مند نظام روش یک کارگیری به ضرورت شرایطی

 روابط و کاری هبز و جرم با مرتبط های داده پیچیده ماهیت .سازد می نمایان پیش از بیش را جرایم

 جرم میان رد کاوی داده دانش از ستفادها افزون روز مقبولیت موجب ها داده این میان نامحسوس

 در یدادهکاو شهای رو اعمال از حاصل دانش واقع در .است شده جرم گران تحلیل و شناسان

 انجام منظور به مدیران و هان فرماند اطلاعاتی پشتیبانی برای را مناسبی بستر جرم تحلیل حوزه

 (.1386)بیابانی،  آورد می فراهم پلیس آتی های فعالیت

 وقوع از یپیشگیر و بینی پیش منظور به کاویداده هایتکنیک و هاروش از کشورها برخی در

 رگرسیون از( 2002) همکاران و مون .می گردد بیان اختصار به ادامه در که کرده اند استفاده جرم

 ستفادها ساعات نمیزا آمده، دست به نتایج براساس .کردند استفاده ای رایانه جرایم بینی پیش برای

 به و داده فزایشا را ای رایانه جرایم میزان اینترنتی های شبکه و ها گروه در عضویت و رایانه از

 معرفی با یزن( 2006) همکاران و چونگ .شدند معرفی کننده جرایم بینی پیش اصلی متغیرهای عنوان

 های تکنیک بردکار رب مروری ای، رایانه جرایم در ابزارها کاراترین از یکی عنوان به کاوی داده

 قرار رسیبر مورد تایوان در موردی مطالعه یک تحقیق این در نمودند. حوزه این در دادهکاوی

 شنهاداتیپی هم نهایت در است. شده بحث مربوطه مشکلات و ای رایانه جرایم مورد در و گرفته

 بر تصمیم تیبانپش مدل یک (2010) همکاران و لی است. شده ارائه ای رایانه جرایم با مقابله برای

 جرایم وقوع در موجود روندهای و الگوها تحلیل و فازی اس او ام  برای تشخیص تکنیک اساس

 به نتایج .است شده سازی پیاده تایوان الملل بین پلیس به مربوط های داده در مدل این .نمودند ارائه

 جنایت و جرم از پیشگیری و جلوگیری راهبردهای تدوین در پلیس نیروی مدیران برای آمده دست

 .است شده واقع مفید

 مواد به معتاد افراد درمانِ موفّقیت بینی (، در پژوهشی تحت عنوان پیش1392زاهدی و همکاران)

 الگوریتم چهار از کار این برای که شد پرداخته بیمار وضعیت بینی پیش کاوی به داده با مخدر
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 صحت، معیارهای از هاالگوریتم این از هریک راییکا برای بررسی و شده استفاده تصمیم 1درخت

 سایر به نسبت بالاتری کارایی ، از2مدل چاید آنها بیان می دارند که که .است شده استفاده فراخوانی،

 است. برخوردار ها مدل

 به رائمج داده مجموعه به بخشی ( در پژوهشی تحت عنوان جامعیت1394ابراهیمی و همکاران )

داده  روشهای زا استفاده کاوی، با داده تکنیکهای از استفاده با جرائم شناسایی و پیشبینی منظور

 است. دهش پرداخته اطلاعاتی بانکهای و جرائم شده گردآوری اطلاعات بررسی و تحلیل به کاوی

 روابط و ریبزهکا بزه داده های پیچیده ماهیت داده کاوی الگوریتم های و ابزارها از استفاده

برمی  گیریپیش سدد در و کشف شناسایی، را جرم الگوهای و کرده مدل را داده ها یانم نامحسوس

 از و آینده ابیارتک جرائم ویژگیهای پیشبینی برای بهینه مدلهای طبقه بندی الگوریتمهای از آید.

 ستفادها شده گردآوری هایداده مجموعه روی جرم نوع شناسایی در خوشه بندی الگوریتم های

  .گردید

 های تحقیقیافته

ینی و بپیش شود تا داده مورد استفاده و تجزیه و تحلیل آنها در بحثدر این قسمت تلاش می

 گیری از مواد مخدر ارائه گرددپیش

 دموگرافیکی مشخصات

 فصل در هشد ارائه مطالب طبق بر. شد خواهد پرداخته مجرمین مشخصات بررسی به بخش این در

م شهرستان روی پرونده های قضایی مجرمان موجود در اجرای احکا از پرونده 1885 تعداد گذشته

طح س سن، قبیل از پرونده ها فردی مشخصات زیر در. شهریار فیش برداری و مورد بررسی قرار گرفتند

 آنها نسبی نموداری، فراوانی و جدولی صورت به که است شده آنها گزارشیت جنس و لاتیتحص

 است. گردیده محاسبه

 سن مجرمینمیزان 

سال سن دارند،  24ا ت 18سن بین   %34مجرمین میان از شودمی استخراج جدول از آنچه به توجه با

 %5سال سن دارند،  54-45بین  %16سال سن دارند و  44-35بین  %19سال سن دارند،  34-25بین  26%

راد را زان تحصیلات افمی در جدول زیر سال سن دارند 65بیشتر از  %0.95سال سن دارند و  64-55بین 

 بررسی خواهیم کرد.

                                                      

1 tree 

2 CHAID 
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 فراوانی سن مجرمین -2جدول
 در صد فراوانی تجمعی درصد فراوانی فراوانی ی سنیرده
 34.11 34.11 643 24تا  18
 59.63  25.52 481 34تا  25
 78.52 18.89 356 44تا  35

45-54 294 15.60 94.12 
 99.05 4.93 93 64تا 55

 100 0.95 18 65بیشتر از 
  100 1885 مجموع

 میزان تحصیلات مجرمین

در  %5.25سالگی ، 16در سن زیر   %1.49 مجرمین میان از شده استخراج 2-4 جدول به توجه با

%  26.84ترک تحصیل کرده اند،  18در سن  %5.31سالگی و  17در سن  %1.59سالگی،  16سن 

دکتری  %72/4فوق لیسانس،  %02/15سانس، لی %46/25فوق دیپلم،  %32/14دارای مدرک دیپلم، 

 باشند. می
 فراوانی میزان تحصیلات نمونه آماری -3جدول

 سطح تحصیلات فراوانی درصد فراوانی درصد فراوانی تجمعی

 16زیر  28 1.49 1.49

6.74 5.25 99 16 
8.33 1.59 30 17 

13.64 5.31 100 18 
 دیپلم 506 26.84 40.48

 وق دیپلمف 270 14.32 54.8

 لیسانس 480 25.46 80.26
 فوق لیسانس 283 15.02 95.28

 دکتری 89 4.72 100

 جمع کل 1885 100 

 جنسیت مجرمین

مونث  %20مذکر و  %80 مجرمین، میان از شودمی استخراج زیر نمودار و جدول از آنچه به توجه با

 بودند.
 فراوانی جنسیت مجرمین -4جدول

 جنسیت فراوانی نسبی درصد فراوانی نسبی در صد فراوانی تجمعی
 مذکر 1512 80 80

 مونث 373 20 100

 جمع 1885  
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 مدت جرم 

 مدت جرم آمفتامین

هرگز سابقه جرم  %51.78 مجرمین میان از شودمی استخراج زیر جدول از آنچه به توجه با

در ماه  %3.98، ر سال گذشتهد 10.5، در دهه گذشته 12.89، قبل از یک دهه %12.2آمفتامین نداشته، 

 مجرمین در روز گذشته جرم آمفتامین جرم داشته اند. %5.4در هفته گذشته و  %3.24، گذشته

 
 فراوانی مدت جرم آمفتامین -5جدول

 مدت فراوانی درصد فراوانی درصد فراوانی تجمعی

 هرگز سابقه نداشته 976 51.78 51.78

  دهه کیقبل از   230 12.2 63.98

 دهه گذشته در 243 12.89 76.87

 سال گذشته در 198 10.5 87.37

  در ماه گذشته  75 3.98 91.35

  گذشته هفته 61 3.24 94.59

  گذشته روز 102 5.41 100

 جمع کل 1885 100 

 مدت جرم شاهدانه

دانه هرگز سابقه جرم شاه %21.91 مجرمین میان از شودمی استخراج زیر جدول از آنچه به توجه با

در ماه  %7.43، در سال گذشته %11.119، در دهه گذشته 14.11، قبل از یک دهه %10.98نداشته، 

 مجرمین در روز گذشته جرم شاهدانه داشته اند. %24.56در هفته گذشته و  %9.82، گذشته

 

 مدت جرم کوکائین -4-2-3

 فراوانی مدت  جرم شاهدانه -6جدول
 مدت فراوانی درصد فراوانی درصد فراوانی تجمعی

 هرگز سابقه نداشته 413 21.91 21.19

  دهه کیقبل از   207 10.98 32.17

 دهه گذشته در 266 14.11 46.28

 سال گذشته در 211 11.19 57.47

  در ماه گذشته  140 7.43 64.9

  گذشته هفته 185 9.82 74.72

  گذشته روز 463 24.56 100

 جمع کل 1885 100 
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هرگز سابقه جرم  %55.07 مجرمین میان از شودمی استخراج زیر جدول از آنچه به توجه با

در  %5.25، تهدر سال گذش %13.69، شتهدر دهه گذ %14.32، قبل از یک دهه %8.49کوکائین نداشته، 

 ند.مجرمین در روز گذشته جرم کوکائین داشته ا %1در هفته گذشته و %2.18، ماه گذشته

 

  مدت جرم کراک

ه جرم هرگز سابق %86.31 مجرمین میان از شودمی استخراج زیر نمودار و جدول از آنچه به توجه با

در ماه  %0.48، در سال گذشته %3.13، در دهه گذشته %5.94، قبل از یک دهه %3.55کراک نداشته، 

 مجرمین در روز گذشته جرم کراک داشته اند. %11در هفته گذشته و  %0.48، گذشته

 

  مدت جرم هروئین

هرگز سابقه جرم  %85.15 مجرمین میان از شودمی استخراج زیر نمودار و جدول از آنچه به توجه با

در  %1.27، ل گذشتهدر سا %3.45، در دهه گذشته %4.99ه، قبل از یک ده %3.61هروئین نداشته اند، 

 مجرمین در روز گذشته جرم هروئین داشته اند. %0.68در هفته گذشته و  %0.85، ماه گذشته

 فراوانی مدت  جرم کوکائین -7جدول

 مدت فراوانی درصد فراوانی درصد فراوانی تجمعی

 هرگز سابقه نداشته 1038 55.07 55.07

  دهه کیقبل از   160 8.49 63.56

 دهه گذشته در 270 14.32 77.88

 سال گذشته در 258 13.69 91.57

  در ماه گذشته  99 5.25 96.82

  گذشته هفته 41 2.18 99

  گذشته روز 19 1 100

 جمع کل 1885 100 

 فراوانی مدت  جرم کراک -8جدول

 مدت فراوانی درصد فراوانی درصد فراوانی تجمعی

 هرگز سابقه نداشته 1627 86.31 86.31

  دهه کیقبل از   67 3.55 89.86

 دهه گذشته در 112 5.94 95.8

 سال گذشته در 59 3.13 98.93

  ماه گذشته در  9 0.48 99.41

  گذشته هفته 9 0.48 99.11

  گذشته روز 2 0.11 100

 جمع کل 1885 100 
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  مدت جرم ال اس دی

ال اس هرگز سابقه جرم  %56.71 مجرمین میان از شودمی استخراج زیر جدول از آنچه به توجه با

در ماه  %5.15، در سال گذشته %11.35، در دهه گذشته %9.39، قبل از یک دهه %13.74نداشته دی 

 جرم ال اس دی داشته اند. وز گذشتهمجرمین در ر %0.69در هفته گذشته و  %2.97، گذشته

 

 روش های مورد بررسی   

داده های رساله حاضر با کمک هفت روش آنالیز شده که روش ها از نظر دقت و صحت با 

 یگدیگر مقایسه گردید؛ روش ها مذکور نیز به شرح زیر می باشد.

 ی بر صفت شاهدانهمدل جنگل تصادف

 از جدید شیء یک بندیطبقه برای. کندمی تولید را زیادی هایتصمیم درخت تصادفی جنگل

 یک ما به درخت هر. دهدمی قرار تصادفی جنگل درختان از یک هر انتهای در را ورودی برداری

 هروئین فراوانی مدت  جرم  -9جدول

 مدت فراوانی درصد فراوانی درصد فراوانی تجمعی

 هرگز سابقه نداشته 1605 85.15 85.15

  دهه کیقبل از   68 3.61 88.76

 دهه گذشته در 94 4.99 93.75

 سال گذشته در 65 3.45 97.2

  در ماه گذشته  24 1.27 98.47

  گذشته هفته 16 0.85 99.32

  گذشته روز 13 0.68 100

 جمع کل 1885 100 

 ال اس دی فراوانی مدت  جرم  -10جدول

 مدت فراوانی درصد فراوانی درصد فراوانی تجمعی

 هرگز سابقه نداشته 1069 56.71 56.71

  دهه کیقبل از   259 13.74 70.45

 دهه گذشته در 177 9.39 79.84

 سال گذشته در 214 11.35 91.19

  در ماه گذشته  97 5.15 96.34

  گذشته هفته 56 2.97 99.31

100 
0.69 

  گذشته روز 13

 جمع کل 1885 100 



 351                                                   1403،زمستان 69سال هجدهم، شماره                

 بیشترین که ایبندیطبقه جنگل. دهدمی "رای" کلاس آن به درخت این گوییممی و هدمی بندیطبقه

 .کندمی انتحاب( جنگل های درخت همه بین) باشد داشته را رای

 داده های ورودی :.

 

 

 

 

 

 صفت مورد نظر شاهدانه

نوع داده ها : همه داده ها از نوع اسمی وعددی است ابتدا دیتاست مورد نظر را در محیط وکا وارد 

 می کنیم:

 

 

 

 

 

 

 

 حال در قسمت تب طبقه بندی برای انتخاب مدل مورد نظر کلیک می کنیم :

 

 

 

درصد در نظر  66درقسمت گزینه تست داده های مورد تست را بعد از ایجاد درخت تصمیم 

تصادفی را وارد میکنیم  میگیریم حال در قسمت انتخاب کلیک کرده پارامترهای الگوریتم جنگل

 بصورت زیرا ست: 
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وی رال بر حها بعنوان ورودی و عمق درخت را نیز بدون محدودیت در نظر می گیریم، همه صفت

 شروع کلیک می کنیم تا مدل مورد نظر ساخته شود :

 نتایج مدل جنگل تصادفی

رد مو 1542درصد است  یعنی  81.8037ت کلاسبندی شده دقت نمونه های تست بصورت درس

 مورد بصورت اشتباه کلاسبندی شده است . 343است و 

 

 تایج طبقه بندی مدل جنگل تصادفین -11جدول 

 درصد تعداد نوع طبقه بندی

 81.8 1542 درصد طبقه بندی صحیح

 18.19 343 درصد طبقه بندی نادرست

 

برای   Fو  2بازخوانی و 1دقتقابل مشاهده است  بترتیب مقدار  11همانگونه گونه که در جدول 

و برای کسانی که دارای سابقه جرم  0.499و  0.414، 0.629کسانی که بدون سابقه جرم به ترتیب 

 می باشد.0.889و  0.931، 0.850بودند  به ترتیب 

 

 تایج دقت کلاسبندی صحیح نمونه ها در مدل جنگل تصادفین -12جدول 

                                                      

1 Precision 

2 Recall 
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 ماتریس اشوب  نتایج -13جدول 

a  101 171 خیر 

b 1371 242 بله 

 مدل بیز ساده

 اندازه آنها مشاهده وقوع تعداد شمارش با را ها داده بین ارتباط یا و الگوها بیز ساده الگوریتم

 با آنها ارتباط و الگوها نشان دهنده که می کند ایجاد را مدلی  سپس الگوریتم این. می نماید گیری

بر  .نمود استفاده کننده بینی پیش الگوئی عنوان به آن از توان می مدل، ایجاد از سپ. است یکدیگر

اساس نتایج موجود در جدول ذیل می توان بیان نمود که بترتیب نمونه های صحیح و اشتباه کلاسبندی 

 درصد می باشد. 22.75و   77.24

 نتایج طبقه بندی مدل بیز ساده14جدول

 ددرص تعداد نوع طبقه بندی

 77.24 1456 درصد طبقه بندی صحیح

 22.75 429 درصد طبقه بندی نادرست
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 نتایج مدل بیز ساده

و  0.72و 0.48در مدل بیز برای افراد بدون سابقه جرم به ترتیب  Fو بازخوانیمعیاری ها دقت و 

 (.13-4است)جدول 0.844و   0.786و   0.910و برای افراد دارای سابقه جرم به ترتیب  0.582

 
 نتایج دقت کلاسبندی صحیح نمونه ها در مدل بیز ساده -15جدول 
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 ماتریس اشوب مدل بیز ساده -16جدول 

a 315 299 خیر 

b 1157 315 بله 

 

 48مدل جی 

شود و این فرایند تا زمانی برای ساخت درخت تصمیم یا مجموعه قوانین استفاده می الگوریتم این 

امه می یابد .در پایان ، پایین ترین سطح شاخه ها آزموده می شوند و که نتواند زیر نمونه را شاخه زد اد

 شاخه های که نقش مهمی در مدل ندارند حذف یا هرس می شوند .

این گره بر حسب نیاز می تواند برای برخی گره ها بیش از دو زیر گروه ایجاد کند و صفت های 

قابل مشاهده است می توان بیان  16در جدول . همانگونه که هدف ان حتما باید از نوع طبقه ای باشند

 درصد است.  20.1و  79.89نمود نمونه های کلاسبندی درست و اشتباه بترتیب 
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 48نتایج طبقه بندی مدل جی  17جدول

 درصد تعداد نوع طبقه بندی

 79.89 1506 درصد طبقه بندی صحیح

 20.10 379 درصد طبقه بندی نادرست

 

 48نتایج مدل جی 

برای افراد بدون سابقه جرم به ترتیب  48جی  در مدل دقت Fو بازخوانیاری ها دقت و معی

 است. 0.874و 0.890و  0.858برای افراد  دارای سابقه جرم به ترتیب 0.508و   0.475، 0.547

 48نتایج دقت کلاسبندی صحیح نمونه ها در مدل جی  -18جدول 
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 ماتریس آشوب 

 48ماتریس اشوب مدل جی  -19جدول 

a 162 196 یرخ 

b 1310 217 بله 
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  بهینه سازی چند مرحله ایمدل 

 پشتیبان بردار ماشین آموزش طول در که است 1دومی درجه نویسیبرنامه حل برای الگوریتم یک

 پشتیبان بردار ماشین آموزش برای ایگسترده طور بهبهینه سازی چند مرحله ای  این. شدمی ایجاد

بهینه سازی چند می توان بیان نمود که دقت کلاسبندی مدل  19ایج جدول شود. بر اساس نتمی استفاده

  را نشان می دهد. 18.51و   81.48صحیح و اشتباه به ترتیب  مرحله ای

 

 بهینه سازی چند مرحله ایمدل  نتایج طبقه بندی -20جدول

 درصد تعداد نوع طبقه بندی

 81.48 1536 درصد طبقه بندی صحیح

 18.51 349 نادرستدرصد طبقه بندی 

 بهینه سازی چند مرحله اینتایج مدل 

د برای افرا Fو بازخوانیدقت و  هامی توان بیان نمود که معیاری  21براساس نتاج حاکی در جدول 

ر افراد دارای دو  0.423و  0.310، 0.667به ترتیب  بهینه سازی چند مرحله ایبدون سابقه در مدل 

 است.0.890و0.957 ،  0.883سابقه جرم به ترتیب 

 

 بهینه سازی چند مرحله ایقت کلاسبندی صحیح نمونه ها در مدل د -21جدول 
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 بهینه سازی چند مرحله ایماتریس اشوب مدل  -22جدول 

a 64 128 خیر 

b 1408 285 بله 

 

  مدل رگرسیون لجستیک

 یبرا. است دارند، دودویی نتایج که هاییسازی مدل برای آماری روش یک منطقی رگرسیون

 مسابقه یک ینتیجه مانند است ”ندادن رخ“ یا ”دادن رخ“ چون مفاهیمی برآورد هدف که شرایطی

 الگوریتم از دیگری تنوع عنوان به توانمی لجستیک رگرسیون از .ندارد بیشتر حالت دو که فینال

با  .ستا باینری متغیرهای برای رگرسیون آماری مدل یک منطقی رگرسیون. برد نام عصبی هایشبکه

دقت کلاسبندی مدل رگرسیون لجستیک بصورت صحیح و اشتباه  22توجه به نتایج موجود در جدول 

 می باشد. 18.24و  81.75بترتیب 

 

 نتایج طبقه بندی رگرسیون لجستیک -23جدول

 درصد تعداد نوع طبقه بندی

 81.75 1541 درصد طبقه بندی صحیح

 18.24 344 درصد طبقه بندی نادرست

 

 رگرسیون لجستیک یج مدلنتا

، 0.625به ترتیب  Fو  بازخوانیمدل دقت برای  افراد عدم سابقه جرم  برای معیاری ها دقت و 

 است. 0.888و  0.93، 0.85برای سابقه جرم به ترتیب  0.50و   0.416

 

 دقت کلاسبندی صحیح نمونه ها در مدل رگرسیون لجستیک -24جدول
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 ماتریس اشوب مدل رگرسیون لجستیک -25جدول

a 103 172 خیر 

b 1369 241 بله 

 مدل شبکه عصبی چند لایه 

باشند که با تقلید از شبکه های عصبی بیولوژیکی مثل مغز انسان الگویی برای پردازش اطلاعات می

های باشد شبکهعنصر کلیدی این الگو ساختار جدید سیستم پردازش اطلاعات آن می اند.ساخته شده

توانند در استخراج جه خود در استنتاج نتایج از داده های پیچیده و مبهم میعصبی با توانایی قابل تو

الگوها و شناسایی گرایشهای مختلفی که برای انسانها و کامپیوتر شناسایی آنها بسیار دشوار است 

و   79.46استفاده شود. دقت کلاسبندی مدل شبکه عصبی چند لایه بصورت صحیح و اشتباه به ترتیب 

 د است.درص 20.53

 

 نتایج طبقه بندی شبکه عصبی چند لایه -26جدول  

 درصد تعداد نوع طبقه بندی
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 79.46 1498 درصد طبقه بندی صحیح

 20.53 387 درصد طبقه بندی نادرست

 

 شبکه عصبی چند لایهنتایج مدل 

در   Fو بازخوانیدقت و  هادقت کلاسبندی صحیح  مدل شبکه عصبی چند لایه برای معیاری 

، 0.851و برای افراد دارای سابقه جرم به ترتیب  0.485و0.441، 0.538راد بدون سابقه جرم به ترتیب اف

 است.0.872و  0.894

 

 دقت کلاسبندی صحیح نمونه ها مدل شبکه عصبی چند لایه -27جدول 
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شبکه  مدل 

 فازی عصبی 

نوروفازی به سیستم ترکیبی حاصل از شبکه عصبی و سیستم استنتاجی فازی گفته شده که در آن 

گیرد. منظور از تعیین شبکه عصبی به عنوان تعین کننده پارامترهای سیستم فازی مورد استفاده قرار می

 ماتریس اشوب مدل شبکه عصبی چند لایه -28جدول 

a 156 182 خیر 

b 1316 231 بله 
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ند قوانین فازی و یا پارامترهای سیستم فازی توسط شبکه عصبی، تعیین اتوماتیک پارامترهای فازی مان

عصبی فازی قرار دارد که در آن از  های فازی است. در مقابل نوروفازی، شبکهتوابع عضویت مجموعه

برای پیاده سازی الگوریتم انفیس از نرم  شود.منطق فازی برای بهبود عملکرد شبکه عصبی استفاده می

درصد  36.9ت کلاسبندی صحیح افزار مطلب استفاده کردیم که نتایج آن بصورت زیر است: دق

 است.  63.02وکلاسبندی اشتباه 

 

 نتایج طبقه بندی مدل شبکه فازی عصبی -29جدول

 درصد تعداد نوع طبقه بندی 

 36.97 697 درصد طبقه بندی صحیح

 63.50291 1188 درصد طبقه بندی نادرست

 

  مدل شبکه فازی عصبینتایج 

و  0.32، 0.34به ترتیب  Fو بازخوانیی معیاری ها دقت، مدل دقت برای  سایت های قانونی  برا

است. نمودار خروجی بصورت مقایسه با داده 0.31و  0.34، 0.33برای سایت قانونی به ترتیب 0.33

 های تست بصورت زیر است :

 

 شکل مقایسه و میزان خطا در خروجی انفیس

 د شناسایی فیدهای که بیشترین تاثیر را بر روی صفت خروجی دارن

برای شناسایی فیدهای موثر برروی صفت خروجی عملیات رگرسیون لجستیک در نرم افزار  وکا 

انجام میدهم خروجی کار بصورت زیر است. براساس نتایج موجود در جدول بیشترین امتیاز در بین 

 صفتهای مختلف مربوط به جنسیت است.

 
 رگرسیون لجستیک بر روی صفتهای مختلف -30جدول 

 تحریک احساس توافق پذیری تجربه دوباره برونگرایی تحصیلات تجنسی سن
0.4082 0.578 0.0519 0.2595 0.5243- 0.0885 0.4997 

 

 مقایسه مدل های مختلف  

فرآیند پیش بینی جرایم مواد مخدر، یک مسئله ی دسته بندی بوده که در آن، ویژگی های 

اصل این دانش یک سیستم دسته بندی بوده  شود درمختلف بکار کشف دانش مخفی بکار گرفته می
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که برای تشخیص خودکار نوع افراد دارای سابقه جرم کاربرد دارد. ما ویژگی های مختلفی را جمع 

آوری شده است که قبلاٌ بحث شده اند این ویژگی های جمع آوری شده،.به طور عادی، دو کلاس 

رد: عدم سابقه جرم و سابقه جرم. الگوریتم های وجود دارد که افراد را میتوان در آنها دسته بندی ک

، پرسپترون چند لایه، بهینه سازی چند مرحله ایمطرح شده دراین تحقیق شامل الگوریتم های 

 ویکا و انفیس آزمایشات صورت گرفته با نرم افزار  5تصمیم، مدل بیز ساده، سی  درخت، رگرسیون

ویکیاتو برای تحلیل دانش میباشد که کد منبع جاوا سرواژه ای برای محیط  ویکا صورت گرفته اند. 

دارد. این نرم افزار شامل پیاده سازی های مختلفی از الگوریتم های داده کاوی میباشد. مقیاس های 

 اصلی استفاده شده برای الگوریتم ها عبارتند از: میزان صحت دسته بندی

 دقت تشخیص کل افراد بدون سابقه جرم 

 ارای سابقه جرمدقت تشخیص افراد د

 تحلیل نتایج 

دقت الگوریتم ها میزان صحت دسته بندی ایجاد « مقایسه و میزان خطا در خروجی انفیس»شکل 

نسبت  1هکننده بیز سادبندیدستهها رو نشان می دهد. از روی نمودار ها الگوریتم شده بوسیله الگوریتم

ان دقت بدست امده به وسیله سایر الگوریتم ها به سایر الگوریتم دقت وکارایی بهتری دارد. البته میز

ازصحت  بالایی برخورد دار هستند این میزان بالا بودن کیفیت ویژگی ها را نشان می دهد. حال عدد 

های بدست امده برای الگوریتم های فوق را در قالب نمودار نمایش می دهیم برای  همین منظور داده 

 ها را در اکسل وارد می کنیم :

 
 یسه الگوریتم هامعیارهای مقا -31ل جدو

 الگوریتم ها
 دارای سابقه جرم بدون سابقه جرم

 دقت دسته بندی
 مقدار اف  بازخوانی دقت مقدار اف  بازخوانی دقت

 0.81 0.89 0.93 0.85 0.50 0.41 0.63 درخت تصمیم

 0.78 0.84 0.79 0.91 0.58 0.72 0.49 بیزساده

 0.80 0.87 0.89 0.86 0.51 0.48 0.55 48جی 

 0.82 0.89 0.96 0.83 0.42 0.31 0.67 شبکه خودسازمان ده

 0.82 0.89 0.93 0.85 0.50 0.42 0.63 لجستیک

 0.80 0.87 0.89 0.85 0.49 0.44 0.54 پرسپترون چند لایه

 .0.36 0.31 0.34 0.33 0.33 0.32 0.34 انفس

                                                      

1 Naive Bayes 
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 معیارهای مقایسه الگوریتم ها طراحی نمودارهای مربوطه بصورت زیر است :

 
شده1 مربوط به افراد بدون  زده برچسب دسته بند توسط درستی به که مثبتی شکل نمودار)1( دقت نمونه های

 سابقه جرم

 

 

                                                      

1True Positive  



 363                                                   1403،زمستان 69سال هجدهم، شماره                

شده1 مربوط به افراد  زده برچسب دسته بند توسط درستی به که منفی شکل نمودار )2( بازخوانی نمونه های

 بدون سابقه جرم

 
 شده اند2 مربوط به افراد بدون سابقه جرم زده برچسب اشتباه به که منفی  نمونه هایfشکل نمودار)3( 

 حال برای افراد دارای سابقه جرم درصد تشخیص الگوریتم های فوق را نمایش می دهیم :

 

 

 

                                                      

1True Negative  

2False Negative  
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 شده اند1 مربوط به افراد دارای سابقه جرم زده برچسب اشتباه به که مثبت شکل  نمودار)4( دقت نمونه های

 

 
نمونه های( بازخوانی 5شکل  نمودار ) مربوط به افراد شده اند زده برچسب دسته بند توسط درستی به که منفی 

 دارای سابقه جرم

 

                                                      

1False Positive  
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( نمونه های6نمودار)–شکل  طتوس درستی به که منفی  شده اندمربوط به افراد دارای  زده برچسب دسته بند 

 سابقه جرم

 
( دقت کلاسبندی الگوریتم ها7نمودار)–شکل   

 

 گیری و پیشنهادهانتیجه

دسته بندی بوده که در آن، ویژگی های مختلف به  م مواد مخدر، یک مسئله بینی جرایفرآیند پیش

بهینه سازی های مطرح شده شامل ق الگوریتمشود. در این تحقیه میکشف دانش مخفی بکار گرفت

و انفیس بودند، لازم به  5، درخت تصمیم، بیز ساده، سی رگرسیون، پرسپترون چند لایه، ایچند مرحله

 و بازخوانیذکر است که بترتیب جهت پیش بینی جرایم و مقایسه الگوریتم ها از شاخص های دقت، 

ها برای اموزش درصد داده 66ها، ای تست وترین الگوریتماده شد. برو دقت کلاسبندی استف  F مقدار

درصد داده های برای تست الگوریتم ها استفاده گردید. بر اساس نتایج بدست آمده می توان بیان  34و 

ها را مردها تشکیل داده است، بترتیب درصد آن 80ها و درصد زن 20پرونده  1885 نمود که از

بود. بترتیب شایع ترین و  65و بیشتر از  24 -18مین مربوط به رده سنی بیشترین و کمترین میزان مجر

بندی طبقهباشد. الگوریتم شاهدانه و کراک در بین مجرمین مینادرترین جرم مواد مخدر مربوط به 

نسبت به سایر الگوریتم از دقت و کارایی بهتری در پیش بینی جرایم برخوردار بود. اما  کننده بیز ساده

یابی الگوریتم ها، الگوریتم جنگل تصادفی بترتیب بیشترین و دقیقترین الگوریتم در کلاسبندی در ارز

با توجه به تجزیه و تحلیل اطلاعات حاصل، یافته ها و نتایج به دست آمده تحلیل و به  داده ها بود.

 تفکیک ارائه می شود.
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 ؟را دارد مواد مخدر داده کاویهای کدام از صفت های مورد مطالعه بیشترین تاثیر را در مدل.1

با توجه به اعمال الگوریتم های داده کاوی بر روی داده ها مربوطه و مشاهده نتایج آن و ارزیابی 

صحت و درستی نتایج استخراج شده، جرایم مواد مخدر بیشتر تحت تاثیر جنسیت قرار گرفته، هرچند 

اما این نسبت روز به روز در حال تغییر که اختلاف معنی داری بین جنس مونث و مذکر وجود دارد 

 است و کنترل این امر نیاز به برنامه ریزی در سطح کلان می باشد.

 کدام از روش های داده کاوی در پیش بینی وپیشگیری جرایم مواد مخدر موثرتر خواهد بود؟.2

ی تواند به طراحی سیستم های تصمیم یار برای پش بینی و پیشگیری جرایم مربوط به مواد مخدر م

خوبی به پلیس در تصمیم گیری کمک شایانی نماید. این سیستم ها اگر با راهکارهای داده کاوی 

طراحی شوند، تمامی پارامترهای موثر بر شناسایی رفتار افراد دستگیر شده در نظر گرفته شود درصد 

س می تواند به عنوان یکی داده کاوی در مسائل مرتبط با پلیموفقیت را بالا می برد. لازم به ذکر است 

ابزارها در زمینه تحلیل اطلاعات و داده های پلیسی مورد توجه قرار گیرد. همان طور  کاربردی تریناز 

که بحث شد، یکی از مهم ترین و پر کاربرد ترین کارکردهای داده کاوی پیش بینی است که می 

 از اینگونه جرایم مثمر ثمر واقع شود.تواند در پیش بینی جرایم مواد مخدر و به تبع آن، پیشگیری 

 لازمه این امر بکارگیری افراد متخصص و حرفه ای در این حوزه می باشد.

با توجه به اینکه یکی از مهم ترین و اثربخش ترین ابزارها در رابطه با تحلیل و کشف دانش از  

ای مختلف پلیس سه فعالیت اطلاعات و داده های پلیس داده کاوی است از این رو در رابطه با حوزه ه

مهم شناسایی، پیش بینی و پیشگیری از جرایم مطرح است، که برخی از این اقدامات قبل از وقوع جرم 

و برخی از آنها بعد از وقوع جرم هستند. پیش بینی و پیش گیری جزء اقدامات قبل از وقوع جرم هستند 

در گروه اقدامات بعد از وقوع جرم به درحالی که شناسایی و کشف شواهد جرم پس از ارتکاب آن 

به طور کلی یکی از اهداف مهم داده کاوی پیش بینی و پیش گیری از وقوع جرایم حساب می آیند. 

 مرتبط از طریق تمرکز نیروها و امکانات و در نتیجه پیشگیری از جرایم مواد مخدر است.

الگوریتم بیز ساده بیشترین دقت از هفت الگوریتم مورد بررسی با توجه به نتایج پژوهش حاضر 

 با را ها داده بین ارتباط یا و الگوها بیز ساده ( را دارد. الگوریتم0.91تشخیص افراد دارای سابقه جرم )

 می کند ایجاد را مدلی  سپس الگوریتم این. می نماید گیری اندازه آنها مشاهده وقوع تعداد شمارش

 عنوان به آن از توان می مدل، ایجاد از پس. است یکدیگر با آنها ارتباط و الگوها نشان دهنده که

  .نمود استفاده کننده بینی پیش الگوئی
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 ه جرایمبربوط با توجه به نتایج بدست آمده بترتیب بیشترین فراوانی سنی و تحصیلات مجرمین م

ی ایانه میشگیرپسال  و تحصیلات مقطع کارشناسی می باشد که با تدابیر  24 – 18مواد مخد در  سن 

 توان این محدوده سنی بحرانی را کنترل نمود.

 پیشنهادها 

ن به می توا رکیبیتاستفاده از روش های ترکیب:در این تحقیق با استفاده از الگوریتم ها به صورت 

کیبی ثرات ترد و ااز نتیجه هر الگوریتم به صورت تکی بهتر خواهد بو نتایجی دست یافت که احتمالاً 

ها دلمرکیبی قیقات آتی از روش های تگردد در تحر نمایان خواهد شد پیشنهاد مییشتتکنیک ها ب

 و ساختارها یافتن برای بندی خوشه از توانمی استفاده شود و خرجی ها مورد بررسی قرار گیرد.

 نمود استفاده مخدر مواد به وابسته افراد در رفتارها بهتر شناسنایی

 دسته اه دسته به عنوان برچسب یه و در نظر گرفتن مواد جرمداده از افراد جرم کنند یآور جمع

 .ید جرموع موانافراد و  طیشرا انیم یبه ارتباط دنیمجموعه داده به منظور رس یبند خوشه ای یبند

از  یخشره بدهند و هموا یارائه نم سیو کامل به پل حیمجرمان اطلاعات صح نکهیبا توجه به ا

بانک  ریو سا سیپل ستمیس نیب یاطلاعات نادرست است لذا تعامل جد ایشود  ینم لیتکم ایاطلاعات  

 ردیگ یو صورت م مهیثبت احوال بانک ها ب یمانند بانک اطلاعات یاطلاعات یها 

ایجاد بانک اطلاعاتی کامل از مجرمین بصورت لوح های فشرده توسط مراجع قضایی و ارائه 

 .  سته پژوهشی برای تجزیه و تحلیل این داده ها.راکارهای قانونی برای دسترسی آسان و تشکیل ه
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 منابع و مآخذ: 
ــان  ــایی، ج ــم، آق ــید ابوالقاس ــندل، س ــب، میرروش ــی، محی ابراهیم

(، جامعیت بخشـی بـه مجموعـه داده جـرائم بـه منظـور 1394احمد)
پیشــبینی و شناســایی جــرائم بــا اســتفاده از تکنیکهــای داده کــاوی، 

 .4شماره  6وره د فصلنامه صنایع الکترونیک

 مجرمانـه شـگردهای و هـا شـیوه ،(1368)غلامحسـین بیابـانی،

 1 جلد .کارآگاه انتشارات
 انتشـارات نهـم، جلـد ،دهخـدا نامه لغت ،(1377)اکبر یعل دهخدا،
 .تهران تهران، دانشگاه

 ،مخـدر مواد قبال در ایران جنایی سیاست ،(1386)منصور رحمدل،
 .تهران سمت، انتشارات

 بینـی (، پـیش1392زانه، زارع میرک آباد، محمدرضـا)زاهدی، فر

کـاوی،  داده بـا مخـدر مـواد بـه معتـاد افـراد درمـانِ موفقّیـت
 .دوازدهمین کنفرانس سیستم های هوشمند ایران

جــرم انگــاری در (. »1400خلیلــی پــاجی، عــارف و شــاملو، بــاقر ) 
ــوزه ــاح ــز ارزه ــریآموزه، «ی رم ــوق کیف ــای حق ، 18ی ، دورهه
 21شماره

 در هکـاوی داد کاربرد ،(1388)جواد پور، پروانه،حسین کاظمی،

 و جـرم الگوهـای شناسـایی به منظور قضایی و پلیسی نهای سازما
 .8 شماره دوم، سال دوم، دوره ،کارآگاه جرایم، کشف

ــوی، ــعید مرتض ــاق ،(1388)س ــواد قاچ ــدر م ــردان روان و مخ  ،گ
 .تهران مجد، انتشارات

 رانایـ جنـایی ، سیاست(1397. )مهدی ،قلجلو قربانی جعفر؛ کوشا،
 ،82سـال ،دادگسـتری حقوقی مجله ،امنیت ناقض رفتارهای قبال در

 .102 شماره
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